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Sujet 
La conception de méthodes d'optimisation efficaces représente un enjeu primordial pour beaucoup de secteurs 
industriels (automobile, aéronautique, radiodiffusion, etc.).  En effet, ces dernières années ont vu apparaître de 
nombreuses méthodes exactes de plus en plus performantes ainsi que des méthodes heuristiques efficaces qui ont 
permis de résoudre efficacement de nombreux problèmes difficiles. 
Les métaheuristiques constituent une classe d’approches intéressante pour résoudre les problèmes de grande taille. 
En effet, leur variété permet de s'adapter à différents types de problèmes. Pour tirer avantage de cette variété, de 
nombreuses méthodes hybrides, mettant en œuvre deux métaheuristiques par exemple, existent dans la littérature. 
Malheureusement, actuellement, ce type d’hybridation est majoritairement réalisé de façon statique et est 
paramétré de manière expérimentale. Ainsi, l'une des limites de ce type de méthode concerne l'ensemble des 
paramètres d’hybridation à définir (comment combiner deux approches, à quelle moment instancier telle ou telle 
approches, etc.). 

Nous souhaitons à travers cette thèse répondre à ces questions en développant de nouvelles métaheuristiques qui 
intègrent une ou plusieurs méthodes d’apprentissages dans le but  de mieux orienter la recherche vers une meilleure 
solution dans l’espace de recherche souvent exponentiel.  
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Plan de travail 
Ce travail traitera les différentes phases suivantes :  

• Faire un état de l’art sur les méthodes d’apprentissage et les métaheuristiques. 
• Etude de processus d’exploration des méthodes hybrides développées par notre équipe afin d’en extraire 

des informations/connaissances utiles. 
• Proposition de nouvelles méthodes hybrides intégrant des mécanismes d’apprentissage. 
• Proposer des versions massivement parallèles. 
• Validation des approches développées sur les problèmes académiques ou industriels étudiés par notre 

équipe. 

Prérequis 
• Le candidat doit avoir un master recherche ou équivalent en informatique ou en mathématiques appliquée. 

Le candidat doit avoir une bonne connaissance dans les domaines suivants : métaheuristiques, techniques 
d’apprentissages, programmation GPU. 

• Langage de programmation : C++. 
• Bonne maitrise de développement sous Linux. 
• Le candidat doit avoir un bon niveau en anglais. 

Candidature 
• Envoyez un CV, vos relevés de notes de M1 et M2, 2 à 3 lettres de recommandation. 


